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Abstract

To understand the policy process appropriately, it is essential to obtain a bird’s eye view

of the political economy around policies. According to Wikipedia, ‘Political economy is

the study of production and trade and their relations with law, custom and government;

and with the distribution of national income and wealth’. Analysis of political economy

deals with the study of relationships between the government and the market, which

includes corporations, business-persons, and other corporate entities related to trade and

production. We develop a technological platform to analyze some facets of the political

economy around important policies in India, which in turn shall aid citizens in obtaining

a good understanding of the policy issues. The contribution of this thesis is that it shows

that such analysis can be performed using publicly available web and media data, using

a suite of computer scientific tools and techniques.

There are different facets of political economy analysis. In this thesis, we study a few

of them, namely the interlocks between the corporate and state entities, the kind of

statements made by these entities in popular media, the bias in policy representation

carried by the mass media and the social media, and the policy discourse that occurs in

v



these media sources and in the Parliament. Our findings suggest that interlocks between

corporate and government entities are increasing over time, which could lead to their

increasing influence in policy-making. We also find that the mass media is biased towards

various entities and topics relevant to the policies, and that the representation of policies

in the mass media and the Parliament does not equitably cover issues of all sections

of people. Moreover, policy discourse in popular media chiefly includes the views of

politicians and business-persons, and does not provide adequate attention to the views of

policy experts or academicians who can provide valuable insights on technical nuances and

problems in policy implementation. Social media is seen to accentuate the biases carried

by mass media, and it closely follows the topics covered by the mass media regarding

various policies. Additionally, we also propose a novel news recommendation algorithm

in this thesis, which can counter the issue of algorithmic bias by ensuring fairness and

diversity in representation of various topics relevant to the policies.

While several studies have already been done in the domain of political economy anal-

ysis, this thesis is the first work that attempts to analyze some aspects of the political

economy around policy-making, in the Indian context, using computer scientific tech-

niques on large scale, and publicly available data. Our findings from this work have

been updated in a website with the objective of reaching a target audience of journalists,

social activists, policymakers, researchers and citizens in general. We believe that the

technological platform suggested in this thesis can serve to make people more aware of

the political economy that affects policy-making, peoples’ opinion on these policies, the

democracy, and ultimately their lives and lives of others.
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सारांश

नीति प्रक्रिया  (Policy Process) Policy Process) को उति रूप से समझने के लिए, नीतियों से संबंति राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था

(Policy Process) Political Economy)  के बारे में क्रिवहगंम दृक्रि) प्राप्त करना आवश्यक ह।ै क्रिवक्रिकपीति/या के अनुसार ,  `राजनीतिक

अर्थ!व्यवस्र्था उत्पादन और व्यापार, र्था कानून, प्रर्था, सरकार और रा)्र ीय आय और न के क्रिवरण के सार्थ उनके

संबंों का अध्ययन है'। राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था का क्रिवश्लेषण सरकार और बाजार के बी संबों के अध्ययन से

संबंति है,  जिजसमें कंपनी,  व्यवसायी र्था व्यापार और उत्पादन से संबंति अन्य कॉप>रटे इकाइयां शाक्रिम हैं।

हमने भार में महत्वपूण!  नीतियों से संबंति राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था के कुछ पहुओं का क्रिवश्लेषण करने के लिए

एक कनीकी मं क्रिवकजिस क्रिकया है,  जो नीतिग मुद्दों की अच्छी समझ प्राप्त करने में नागरिरकों की सहाया करगेा।

इस र्थीजिसस का योगदान यह है, क्रिक यह दशा!ा है क्रिक इस रह का क्रिवश्लेषण , साव!जक्रिनक रूप से उपब् वेब और

मीति/या /ेटा का उपयोग करके, कंप्यूटर वैज्ञाक्रिनक उपकरणों और कनीकों के एक सूट का उपयोग करके क्रिकया जा

सका ह।ै

राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था क्रिवश्लेषण के क्रिवभिभन्न पहू हैं। इस र्थीजिसस में हम उनमें से कुछ का अध्ययन कर हैं, जैसे

कॉरपोरटे और रा)्र ीय संस्र्थाओ  ंके बी अंर सम्बन्, ोकक्रिप्रय मीति/या  (समाार पत्र) में इन संस्र्थाओ  ंद्वारा

क्रिदए गए बयान, समाार पत्र और सोश मीति/या द्वारा नीतिग प्रवन में क्रिकए गए पक्षपा, र्था मीति/या और

संसद में क्रिकए गए नीतिग ा!। हमार ेक्रिनष्कष!  बा हैं क्रिक समय के सार्थ कॉप>रटे और सरकारी संस्र्थाओ  ंके बी

अंर सम्बन् (interlocks) ) बढ़ रहे हैं, जिजससे नीति-क्रिनमा!ण में उनका प्रभाव बढ़ सका ह।ै हम यह भी

पा हैं क्रिक समाार पत्र क्रिवभिभन्न ोगों और नीतियों के लिए प्रासंक्रिगक क्रिवषयों के प्रति पक्षपाी है , और जनसंार

माध्यमों और संसद में नीतियों का प्रतिक्रिनतित्व सभी वगU के ोगों के मुद्दों को समान रूप से कवर नहीं करा ह।ै



इसके अावा, ोकक्रिप्रय मीति/या में नीतिग प्रवन में मुख्य रूप से राजनेाओ  ंऔर व्यवसायी व्यक्रिXयों के क्रिवार

शाक्रिम हो हैं, और नीति क्रिवशेषज्ञों या भिशक्षाक्रिवदों के क्रिवारों पर पया!प्त ध्यान नहीं क्रिदया जाा है , जो कनीकी

बारीक्रिकयों और नीति काया!न्वयन में समस्याओ ंपर मूल्यवान अंदृ!क्रि) प्रदान कर सक हैं। सोश मीति/या बडे़ पैमाने

पर समाार पत्रों द्वारा क्रिकए गए इस पक्षपा को बढ़ाा है, और यह क्रिवभिभन्न नीतियों के बारे में समाार पत्रों द्वारा

कवर क्रिकए गए क्रिवषयों का बारीकी से अनुसरण करा ह।ै इसके अतिरिरX, हम इस र्थीजिसस में एक समाार एग्रीगेटर

एल्गोरिरथ्म का भी प्रस्ाव कर हैं, जो नीतियों के लिए प्रासंक्रिगक क्रिवभिभन्न क्रिवषयों के प्रतिक्रिनतित्व में क्रिनष्पक्षा और

क्रिवक्रिवा सुक्रिनति] करके एल्गोरिरर्थम में पक्षपा के मुद्दे का मकुाबा कर सका ह।ै

हाांक्रिक कई अध्ययन पह से ही राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था क्रिवश्लेषण के के्षत्र में क्रिकए गए हैं, यह र्थीजिसस पहा काम

है जो कंप्यूटर के उपयोग से भारीय संदभ!  में नीति -क्रिनमा!ण के आसपास की राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था के कुछ

पहुओ ंका, बडे़ पमैाने पर वैज्ञाक्रिनक कनीक, और साव!जक्रिनक रूप से उपब् /ेटा की मदद से, क्रिवश्लेषण

करने का प्रयास करा ह।ै इस काम से हमारे क्रिनष्कष!  एक वेबसाइट में पत्रकारों ,  सामाजिजक काय!का!ओ ,ं  नीति

क्रिनमा!ाओ,ं शोका!ओ ंऔर नागरिरकों के तिक्ष दश!कों क पहुने के उदे्दश्य से अप/ेट क्रिकए गए हैं। हमारा मानना

है क्रिक इस र्थीजिसस में सझुाया गया कनीकी मं ोगों को राजनीतिक अर्थ!व्यवस्र्था के बारे में अतिक जागरूक

बनाने का काम कर सका है, जो इन नीतियों पर, ोकंत्र पर, और अंः उनके जीवन और दसूरों के जीवन

पर सकारात्मक प्रभाव ा सका ह।ै
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